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Populärvetenskaplig sammanfattning:
Förbättrad modellering av sannolikheten för konkurs: Icke-linjära modeller i

turbulenta ekonomiska tider

För att säkerställa finansiell stabilitet och undvika framtida ekonomiska kriser är det viktigt att banker
noggrant hanterar sin kreditrisk. En kritisk komponent i detta är att noggrant modellera sannolikheten för
att en låntagare inte kan återbetala sitt lån, även känt som sannolikheten för konkurs (Probability of
Default, PD). Mitt examensarbete fokuserar på att förbättra dessa förutsägelser genom att använda mer
avancerade, icke-linjära modeller jämfört med de traditionella linjära modellerna som ofta används av
banker idag.

Under 2008 års finanskris blev det uppenbart att de existerande metoderna för att bedöma kreditrisk inte
var tillräckliga. Som svar på detta infördes IFRS 9, en standard som kräver att banker använder en
framåtblickande modell för att uppskatta förväntade kreditförluster. Traditionellt har banker använt linjära
modeller för PD, som förutsätter en linjär relation mellan ekonomiska faktorer och sannolikheten för
konkurs. Detta antagande stämmer dock inte alltid, särskilt inte under turbulenta ekonomiska tider och
kriser. Å andra sidan, även om maskininlärningsmodeller kan erbjuda högre precision, fungerar de ofta
som "svarta lådor" där det är svårt att förstå och förklara varför de kommer fram till sina resultat, vilket är
väldigt viktigt för banker som är under hårt regulatoriskt tryck. Ett effektivt alternativ, med hög precision
och fortsatt hög grad av förklarbarhet, är spline-modeller.

Genom att analysera ett dataset från Nordea, som omfattar små företag i Sverige från 2008 till 2022, har
jag jämfört traditionella linjära modeller med spline-modeller och maskininlärningsmetoden XGBoost i
deras förmåga att förutspå PD baserat på olika makroekonomiska faktorer. Förenklat kan man säga att
splines är en typ av icke-linjär modell som kan anpassa sig bättre till komplexa data genom att dela upp
datan i segment och använda polynom för att beskriva varje segment för sig. Man kan också se sambandet
mellan varje individuell riskfaktor och målvariabeln, på samma sätt som för linjära modeller. Splines
erbjuder därmed en balans mellan enkelheten och förklarbarheten hos linjära modeller och den förbättrade
prediktiva förmågan hos maskininlärningsmodeller.

Resultaten visar att även om splines erbjuder en mer detaljerad förståelse av relationen mellan
makroekonomiska variabler och PD, överträffar de inte konsekvent de linjära modellerna när det gäller
prediktiv förmåga. Däremot ger spline-modellerna en djupare insikt i hur olika ekonomiska faktorer
påverkar kreditrisker under olika makroekonomiska förhållanden genom icke-linjära samband. XGBoost
visade överlägsen precision och generaliseringsförmåga, särskilt i att hantera olika makroekonomiska
förhållanden utan att förutse överdrivet höga PD-värden.

Mitt arbete visar därmed att medan traditionella modeller fortfarande är effektiva, finns det fördelar med
att inkludera icke-linjära modeller som splines och XGBoost för att bättre förstå och förutsäga kreditrisk.
Denna forskning kan hjälpa banker att anpassa sina riskmodeller och säkerställa finansiell stabilitet, även
under oförutsägbara ekonomiska förhållanden.


